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verlorene Wanderergruppe
ohne Sicht, Kompass, Karte
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Was ist Kunstliche Intelligenz?

Computer erledigt komplexe Aufgaben

Maschine, die menschliches
Verhalten (teilweise) imitiert

kinstliche Intelligenz

schwache Kl

Machine
Learning

Teilgebiet der kiinstlichen Intelligenz:
lernt mittels statistischer Methoden und
kann sich anhand von Erfahrungen verbessern

starke Kl

Deep
Learning

Teilgebiet des Machine Learnings:
bedient sich mehrschichtiger neuronaler
Netze zum Lernen/Entscheiden

echte Nachbildung
des menschlichen Bewusstseins
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Finde Tal in Hugellandschaft

mit Millionen Dimensionen
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Was kann KI?

Bilder erkennen
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Artikel:

Was kann Kil?

Bilder erkennen
Seit 2015 Besser als der Mensch!

Imagei\let Classification Error (Top 5)

3,6 31

2011 (XRCE) 2012 (AlexNet) 2013 (ZF) 2014 (VGGE) 2015 (ResMet) 2016
(GoogLeNet-vd)



https://www.videantis.com/deep-learning-in-five-and-a-half-minutes.html

Artikel:

Was kann Ki?

N Bilder erkennen
“Seit 2015 Besser als der Mensch!

Click verify once there are none left.

2011 (XRCE) 2012 (Alexhe v ) 2015 (ResMet) 2016
i (GoogLeNet-v4)


https://www.videantis.com/deep-learning-in-five-and-a-half-minutes.html
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Was kann Kil?

klar definierte, repetitive Aufgaben l6sen
optimieren
Muster erkennen

Zusammenfassen
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Was kann Ki?

“... It is comparatively easy to make computers exhibit adult level
performance on intelligence tests or playing checkers ...”

F 3
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Locomotion Diagnostics
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Difficulty

...and difficult or impossible to give them the skills of a one-
year-old when it comes to perception and mobility”
- Hans Moravec, 1988 gauthamvasan.github.io/



https://gauthamvasan.github.io/
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Beschrankter Assistent

Starke: Daten Schnell Auswerten

Schwache: Auf eine einzige Aufgabe spezialisiert

Hilfreich: klar definierte, repetetive Aufgaben

Schadlich: Entscheidungsprozesse auslagern

Guter Umgang: einfache, aufwendige Aufgaben delegieren,
wenn Qualitat leicht zu prifen ist

selbst Denken
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